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Introduction



噪声来源：
1. 用户的误触，错误点击
2. 用户代为购买
3. 恶意生成无效数据的攻击

GNN中的噪声传递：

噪声信息顺着邻域不断传递，对推荐的结果造成很大影响
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Truncated Loss：基于一个动态调整的阈值，将loss比较高的样本loss直接置0，使得这些样

本在当前训练轮不参与模型更新。
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Problem

（1）忽视了损失值与噪声之间可能并非高度相关

（2）简单地丢弃样本可能导致数据更稀疏



Problem



Method

1. Sample Dropping Correction

• Confirmed loss calculation

• Cautious hard sample search

2. Progressive label correction

DCF



Method

1.1 Confirmed loss calculation

1. 𝑙很大时，𝜙(𝑙)增长的很慢，减小极端值的影响

2. 𝑙较小时，𝜙(𝑙)和𝑙近似为线性关系，保留了原始的损失值



Method

1.2 Cautious Hard Samples Search

噪声样本的方差相对困难样本更低 使用置信区间的下界作为筛选困难样本的标准



Method
目标：寻找损失均值的置信上下界

(1)构建估计器

其中α 是正的实数参数

(2)调整归一化

(3)不等式推导

(4)上下界计算

定义参数𝜃ି和𝜃ା，使得𝑟(𝜃ି) > 0, 𝑟(𝜃ା) < 0

根据切比雪夫不等式，假设

置信区间，以1 − 2𝜖的概率



Method

let 𝜖 =
ଵ

ଶ௜
 ,

目标：寻找损失均值的置信上下界

(5)最终结果

𝑑表示和样本未被丢弃的次数；

置信区间下界𝑙∗依赖于样本方差𝜎ଶ、当前迭代次数𝑖和样本空间大小𝑑



Method

2 Progressive Label Correction

重标记的比例

R: 最终重新标注的百分比
O: 第O轮训练后，重新标注比例保持不变

确定重标记样本的阈值

选取重标记样本

标签翻转
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Experiment
RQ1: performance



Experiment
RQ2: each component’s contribution



Experiment
RQ3: hard samples



Experiment
RQ4: progressive strategy


