
Accepted by ICCV 2025



一、介绍 - 任务：给定单张图像，生成一个3D模型

背景问题

➢ 在现有的单张图片生成3D模型的任务上

➢ 3D diffusion模型：直接建模 3D，但数据量小、多样性差

➢ 3D 扩散模型受到数据集稀缺和缺乏强预训练先验的限制

➢ 2D diffusion模型：生成的纹理细节好，但生成的多视图存在多视角几何不一致的问题

➢ 现有方法主要应用隐式约束，这些隐式约束缺乏显式的一致几何对齐



➢ 输入单图 → SV3D (2D diffusion) 生成多视角 latent

➢ 最后，多视角latent → GS Decoder → 输出 3D Gaussian Splatting

二、框架（推理部分）

论文核心

➢ 提出GSV3D，结合 2D diffusion 的丰富纹理 + 3D 方法显式约束几何一致性

➢ 先用 2D diffusion 生成多视角 latents

➢ 提出 GS Decoder 利用 Gaussian Splatting 强制几何一致性

➢ 利用几何蒸馏损失+lora 微调 diffusion，增强3D结构



二、框架 – GS Decoder

DINO：注入全局语义结构

➢ 提取输入图像 R 的高层语义特征：

➢ 语义锚点作用，语义特征送入 ViT 的 cross-attention

GSDecoder 训练：

➢ 数据集由 P 个3D模型，每个模型渲染 Q 张视角图片

➢ 从 Q 张视角图里随机挑选 N 张图片作为输入

➢ 获取最终的 GS 输出并渲染出 Q 张多视角结果图



二、框架（训练部分）
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红色：第一  ；  橙色：第二  ； 黄色：第三；

使用 GSV3D 进行 纯文本生成的例子



减少推理帧数会导致伪影和模糊问题

四、消融实验



Thank You


