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Introduction

大型视觉语言模型（LVLMs）是计算机视觉与自然语言处理的交叉技术，能将图像信息转化为连贯
文本，实现 “描述图片内容”“回答视觉问题” 等任务，在多模态任务中展现出强大能力。

指模型常生成与视觉输入不一致的文本输出，比如错误判断图像中物体的存在或不准确描述物
体属性。降低模型可靠性，限制其在高风险场景的应用。

核心问题 ——物体幻觉



Introduction

问题根源：当模型错误地将高概率分配给与图像内容不一致的 token 时，产生幻觉

1. 统计偏差：过度依赖训练数据中物体的高频出现或共现（如 “餐桌” 常与 “叉子” 共现，
模型可能虚构 “叉子”）；

2. 语言先验：依赖语言模型学到的关于语言的固有模式、倾向或知识（如 “香蕉通常是黄
色”，忽略图像中实际的黑色香蕉）。

LVLM 的自回归生成:

解决方案：

基于额外数据的微调方法：通过引入高质量标注数据，构建幻觉数据集进行模型微调，从而引
导模型更多关注视觉输入。但该方法需大量人工标注成本，且更新模型参数需消耗巨额计算资
源。



Motivation

Assumption:  increased visual uncertainty can amplify the language priors and 
statistical biases in LVLMs, thus exacerbating object hallucination

Visual Uncertainty:

Visual Uncertainty Amplifies Language Priors
Visual Uncertainty Amplifies Statistical Bias



Method-Visual Contrastive Decoding

Contrasting the Predictions

Adaptive Plausibility Constraints(自适应合理性约束)

Full formulation



Experiment
Datasets & Evaluation Metrics：

POPE-the Polling-based Object Probing Evaluation. (Accuracy, Precision, Recall, and the F1 score)

MME-assess LVLMs across multiple dimensions. It comprises ten perception-related subtasks and four cognition-focused ones. (MME Score↑)



Experiment



Further Discussions
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Introduction

The language prior that identifies Curry as a 
basketball player is removed. This language prior is 
valuable for achieving an accurate interpretation. 

Problem:

VCD eliminate language priors to reduce the 
model’s over-reliance on text modality



Method



Method--Intervention at Image-Level

高斯噪声扩散生成模糊图像：

为样例构造可信/不可信数据对:

提取样例所有头的注意力激活值：

图像级干预的偏移向量计算:

注意力头筛选与更新：

两级干预结合



Experiment
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Analysis



Case Study and Error Analysis


